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E ALGORITMOS GENETICOS.
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A andlise de risco de crédito é uma das formas de se modelar, avaliar perfis
e consequentemente reduzir o risco de inadimpléncia, mantendo o equilibrio
financeiro da credora. Dentre as principais instituicbes que realizam a analise e
distribuicdo de crédito, destacam-se bancos e seguradoras, mas se estendem
desde governos a supermercados. Essencialmente, a analise é efetuada através de
um estudo do histérico financeiro de um consumidor ou empresa, assim
elaborando uma nota de risco (risk scoring/credit scoring) e classificando o
solicitante em bom ou mau pagador. A mensuracao do risco auxilia na tomada de
decisdo de liberacao ou nao de crédito ao requisitante, sendo assim, o
procedimento é de fundamental importancia para definir a melhor estratégia para
a instituicdao credora em relacao a quantidade de crédito disponivel e valor da taxa
de juros repassada ao solicitante. Neste trabalho temos por objetivo apresentar e
comparar modelos de crédito, utilizando modelos estocasticos e métodos
computacionais especificos, tais como: Redes Neurais (Neural Networks);
Regressao Logistica (Logistic Regression), sendo este um modelo estatistico que
permite a predicao/estimacao da probabilidade do solicitante de fato pagar ou nao
o empréstimo; Algoritmos Genéticos (Genetic Algorithms), que essencialmente sao
algoritmos de otimizacao e busca, que constituem uma classe particular de
algoritmos evolutivos, que consideram mecanismos de evolucao natural e
recombinacao genética(crossover). Para ilustrar as técnicas, consideramos uma
base de dados financeiros e comparamos os resultados obtidos pelas trés
metodologias em questao, tentando enfatizar vantagens e limitacdes de cada uma
delas.

Palavras-chave: Analise de risco de crédito. Regressao Logistica. Otimizacao.
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